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The research materials concern the formation and use of a vector 

representation for textual data in modern language models. Therefore, the usase 

of such an approach when solving the problems of obtaining answers to 

questions about professional activity. 

 

Велика мовна модель – це алгоритм нейронних мереж, який застосо-

вує методи глибокого навчання та використовує обширні набори даних для 

осмислення, узагальнення, генерування та передбачення нового змісту. 

Властивості цих моделей виражаються у вивченні статистичних зв’язків у 

текстових документах під час інтенсивного обчислювального процесу, 

який відбувається під самоконтролем. Вони представляють собою штучні 

нейронні мережі, при цьому найбільші та потужніші з них базуються на 

трансформаторній архітектурі [1–3]. 

Семантичний плагін – це набір функцій, які можуть бути доступні для 

мовних моделей та сервісів. У фреймворку Semantic Kernel цей підхід реа-

лізовано за допомогою виклику планувальників напряму з плагінів на ос-

нові аналізу текстових інструкцій під час виконання застосунків. Робота 

цього рушію продемонстрована на рис. 1. На вхід Semantic Kernel отримує 

текстове запитання, після чого проходить через етапи послідовного викли-

ку компонентів мовної моделі, визначення наміру виконання, отримання 

необхідної інформації з бази знань, та формування висновків на основі всі-

єї інформації. На виході формується текстова відповідь на запитання чи 

запит та виконується набір інструкцій користувача.  

При використанні звичайного підходу передається історія розмови та 

контекст, який стосується прикладного запитання чи завдання. Але такий 

підхід дуже обмежений в кількості можливих символів. При використанні 

підходу з ланцюгом послідовного виклику запитів до системи на базі ок-

ремих моделей для планера та зв’язування тексту ‒ все зводиться до векто-

рного представлення та формування відповіді. 

За допомогою цього можна передавати значно більшу кількість інфо-

рмації для обробки запиту користувача. Крім того, оскільки використову-

ється модель для перетворення текстової інформації в вигляд числових ве-

кторів, це дозволяє використовувати великі об’єми тексту, які можуть збе-

рігатись в векторних базах даних. Близькі принципи застосовують у систе-

мах аналізу візуальних образів [4, 5]. 
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При умові поєднання методів зв’язування тексту з векторними базами 

знань та підходів рушію Semantic Kernel можна досягти достатній рівень 

швидкодії та розуміння контексту тексту для виконання практичних за-

вдань.  

 

  
 Рисунок 1 – Схема роботи Semantic Kernel 

 

Векторна база даних – це структура, яка зберігає дані у вигляді векто-

рів великої розмірності, які є математичними представленнями ознак або 

атрибутів. Кожен вектор має певну кількість вимірів, яка може коливатися 

від десятків до тисяч залежно від складності та деталізації даних. В даній 

реалізації вектори формуються на основі контексту та намірів тексту, за 

допомогою розділення різних характеристик по різних вимірах для векто-

рів. 

Для реалізації пошуку у векторних базах даних доцільно застосовува-

ти методи HNSW (Navigable Small World Graphs) для графу пошуку по ній, 

або IVFFlat (Inverted File with Flat Compression) у разі необхідності забез-

печення більшої швидкодії при завантаженні знань в базу та зменшенні то-

чності. 
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