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Незбалансованість наборів даних є дуже поширеною проблемою, що потре-

бує пильної уваги. Це мотивується тим, що проблема дисбалансу класів значно по-

гіршує ефективність класифікації [1]. Однією з найважливіших складових вирі-

шення цієї проблеми є вибір підходу та застосування методів, які найбільш ефек-

тивно розв’язують поставлену задачу. Існує декілька основних підходів, що допо-

магають вирішити надану проблему: це методи попередньої обробки (методи на 

рівні даних), алгоритмічно-центровані підходи та гібридні підходи, що є комбіна-

цією перших двох [2]. В даній доповіді найбільше уваги приділяється саме методам 
модифікації наборів даних, що дозволяє досягати поставленої мети не змінюючи 

алгоритми машинного навчання, що використовують наданий датасет, на відміну 

від алгоритмічних підходів, які працюють з незмінними вихідними даними та ос-

новну задачу перекладають саме на алгоритм, змінюючи певним чином його ваги.  

Метою доповіді є детальний опис, аналіз та порівняння різних підходів та ме-

тодів усунення незбалансованості у наборах даних при розв’язанні задач категори-

зації з використанням машинного навчання. 

В доповіді наводяться результати порівняння категоризації на наборах даних, 

збалансованих різними методами, до яких входить як недовідбір (undersampling) 

основного класу – тобто створення підмножини вихідних даних шляхом видалення 

вибраних вибірок із класу, так і надвідбір (oversampling) меншого класу  – тобто 
створення надмножини вихідного набору даних шляхом створення нових вибірок 

з існуючих або шляхом тиражування існуючих [3]. Для розширення класів меншо-

сті було використано такі підходи, як об’єднання класів, викидання класів меншо-

сті, копіювання даних, копіювання даних з їх подальшим зашумленням, генерація 

додаткових зразків тощо.  

Навчання моделі було виконано на модифікованих наборах тренувальних да-

них з подальшим порівнянням результатів виконання задач категоризації на тесто-

вих наборах даних. 
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