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This work is devoted to the research of hybrid filtering methods for person-

alized music recommendation systems. The study examines content-based and 

collaborative filtering approaches, their key advantages and limitations. Popular 

streaming platforms such as Spotify and YouTube Music primarily rely on listen-

ing history, which leads to monotonous recommendations. The hybrid approach, 

combining both methods, allows to overcome these limitations and significantly 

improve the quality of personalized recommendations. 

 

Стрімкий розвиток стрімінгових сервісів призвів до того, що користу-

вачі отримали доступ до десятків мільйонів музичних треків. Попри це, як-

ість персоналізованих рекомендацій у таких сервісах, як Spotify та YouTube 

Music, часто не задовольняє користувачів. Основна проблема полягає в 

тому, що існуючі системи здебільшого орієнтуються на історію прослухо-

вувань, не враховуючи поточний настрій або бажані характеристики зву-

чання. Саме це і стало поштовхом для дослідження альтернативних підходів 

до формування рекомендацій. 

У науковій літературі виділяють три основні підходи до побудови ре-

комендаційних систем: 

– контентна фільтрація: аналізує характеристики самого контенту (сто-

совно музики це темп, енергетика, тональність, акустичні особливості 

треку). Система підбирає музику, схожу за звучанням на ту, що вже подоба-

ється користувачу; 

– колаборативна фільтрація: базується на поведінці великої кількості 

користувачів. Система знаходить людей зі схожими смаками та рекомендує 

треки, які сподобались їм, але ще невідомі поточному користувачу; 

– гібридна фільтрація: поєднує обидва підходи, намагаючись викорис-

тати їхні переваги та мінімізувати недоліки. 

Серед переваг контентної фільтрації – незалежність від кількості кори-

стувачів у системі та здатність рекомендувати навіть маловідомі треки. Слід 

зазначити і ключовий недолік – так звану «бульбашку смаків»: користувач 

постійно отримує дуже схожий контент і поступово перестає відкривати 

щось нове. 

Колаборативна фільтрація, навпаки, добре справляється з відкриттям 

нового контенту, проте має два серйозні обмеження: проблема «холодного 
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старту» для нових користувачів та розрідженість даних – більшість корис-

тувачів оцінюють лише невелику частку доступного контенту, що усклад-

нює пошук схожих уподобань [1, 2]. 

Гібридний підхід дозволяє подолати зазначені обмеження. Сучасні до-

слідження показують, що поєднання контентної та колаборативної фільтра-

ції з використанням векторних подань суттєво підвищує якість рекоменда-

цій. Зокрема, бібліотека sentence-transformers дозволяє перетворювати теги 

та описи треків у числові вектори [3–5] і знаходити семантично близький 

контент. Це дає можливість системі розуміти не лише формальні характери-

стики музики, але й її емоційне забарвлення. 

Окремо варто відзначити можливості Spotify API, який надає детальні 

аудіо-характеристики для кожного треку: енергетика, тональність, акусти-

чні особливості. Гібридна система використовує ці дані для нових користу-

вачів, які ще не мають поведінкових даних, і поступово підключає колабо-

ративну складову в міру накопичення інформації про вподобання. Такий 

підхід забезпечує одночасно точність підбору і різноманітність рекомендо-

ваного контенту. 

Таким чином, проведений аналіз підтверджує, що гібридна фільтрація 

є найбільш перспективним підходом для побудови персоналізованих реко-

мендацій музичних комп’ютерних систем. 
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