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ПОРІВНЯЛЬНИЙ АНАЛІЗ АРХІТЕКТУРНИХ РІШЕНЬ ДЛЯ 
ІНТЕГРАЦІЇ ДОВГОТРИВАЛОЇ ПАМ’ЯТІ У ДІАЛОГОВІ СИСТЕМИ 

 
Тематика обмеженої контекстуальної пам’яті існуючих великих мовних 

моделей (LLMs) є одним із ключових архітектурних викликів у проєктуванні 
сучасних діалогових систем. Кінцевий розмір контекстного вікна призводить до 
втрати релевантної інформації під час тривалих сесій, що знижує актуальність 
та якість взаємодії. Це, в свою чергу, вимагає пошуку та аналізу архітектурних 
рішень, здатних розширити пам’ять LLMs, забезпечуючи послідовність і 
логічну узгодженість діалогу [1-3].  

Для подолання вказаної проблеми існує низка підходів, що принципово 
відрізняються своєю архітектурою та ефективністю: 

-​ архітектура «ковзного вікна» (Sliding Window) – метод, який є 
найпростішим з точки зору реалізації. Він передбачає збереження лише 
останніх повідомлень діалогу, які вміщуються у фіксований буфер контекстного 
вікна. Ключовою перевагою даного методу є простота і низькі обчислювальні 
витрати. Однак, зазначений підхід має суттєвий недолік: він безповоротно 
втрачає ранній контекст, що робить його непридатним для тривалих діалогів, де 
важлива вся історія; 

-​ архітектура узагальненої (епізодичної) пам’яті (Summarized/Episodic 
Memory) – метод, який є проміжним між простим буфером і складними 
гібридними системами. Його архітектура включає додатковий етап, на якому 
старі фрагменти діалогу періодично узагальнюються в короткі резюме. Ці 
резюме потім додаються до поточного контекстного вікна. Перевага цієї 
архітектури полягає в збереженні ключових ідей розмови без перевантаження 
контексту, вона може втрачати дрібні, але важливі деталі, які не потрапили в 
узагальнення;  

-​ архітектура «генерації, доповненої пошуком» (Retrieval-Augmented 
Generation, RAG) – найбільш ефективне архітектурне рішення. Метод поєднує 
можливості LLM з зовнішньою базою знань. Архітектура RAG складається із 
двох основних компонентів: ретрівер-модуля, що виконує пошук релевантних 
фрагментів даних, і генератор-модуля, який створює відповідь, використовуючи 
як запит, так і знайдені дані (рис. 1). Цей підхід забезпечує високу точність, 
дозволяє надавати відповіді, які ґрунтуються на достовірних джерелах, і значно 
розширює «пам’ять» системи. Однак, його головним недоліком є архітектурна 
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складність та потреба в додаткових ресурсах для керування зовнішньою базою 
даних. 
 

 

Рисунок 1 – Схематичне подання методу RAG 
 

Отже, вибір архітектурного рішення для інтеграції довготривалої пам’яті 
є компромісом між простотою реалізації та ефективністю. Якщо «ковзне вікно» 
підходить для простих завдань, то для критично важливих застосувань, що 
вимагають високої точності та зв’язності, архітектура RAG є найбільш 
доцільною. Розуміння цих архітектурних відмінностей є фундаментальним для 
проєктування та впровадження надійних і ефективних діалогових систем [4, 5]. 
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